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情報理論に基づくヒトの好みのモデリング
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ヒト外界

原因
Z (=z1)

（視覚対象）

感覚入力
Y (=y1)

（ニューロンの賦活）

知覚
p(Z|Y) (=p(z1 |y1), p(z2 

|y1),...)
（視覚対象予測）

壺(40%),ヒト(60%),…

…

学習モデル
P(Z,Y)(=p(zi, yj))

(i,j=1,2,…)

ヒトは次式で表される自由エネルギーFを最小化することで知覚を行う

ベイジアンサプライズ（驚き） 不確かさ（複雑さ）

学習

快

不快

中性
単 純
親近性

複 雑
新規性

Berlyneの覚醒ポテンシャルMAYA(Most Advanced Yet Acceptable)理論

■ガウス曲率の分布情報に基づく
自由エネルギー算出と美的好みの評価

■機械学習（VAE）の圧縮ベクトルに基づく
自由エネルギー算出と美的好みの評価

自由エネルギーを
美学の仮説へ応用

■フリストンの自由エネルギー原理と応用 Friston, K. et al. (2006) Journal of Physiology-Paris

Okano, A, Kato, T. (2020), Entropy Okamoto, M, Kato, T. (2020), ICDES2020


